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АНАЛІЗ НАСТРОЇВ ІНВЕСТОРІВ ДЛЯ ПРОГНОЗУВАННЯ 

ДИНАМІКИ НАФТОВОГО ІНДЕКСУ НА ФОНДОВОМУ РИНКУ 

 

Ця робота охоплює дослідження використання хмарних технологій 

для збору даних про настрої інвесторів та макроекономічні показники з 

метою прогнозування динаміки фінансових ринків, допомагаючи 

індивідуальним інвесторам приймати інвестиційні рішення на основі 

зібраних метрик. Мета цієї роботи полягає в розробці веб-додатку, який 

надає детальну інформацію про фінансовий ринок, враховуючи настрої 

інвесторів та макрофінансові індекси. Додаток використовує модель, яка 

аналізує ці настрої та індекси для створення прогнозів і надання 

інвестиційних рекомендацій. Фактори, що впливають на інвестиційні 

поради, включають історичні ринкові показники, тенденції поведінки 

інвесторів, економічні показники та взаємозв'язок між настроями 

інвесторів і рухами акцій на ринку. У роботі порівнюються різні підходи 

до розробки таких веб-додатків. Також надається короткий огляд 

методів аналізу настроїв і їх застосування у фінансовому прогнозуванні. 

Дослідження зосереджене на розгортанні додатку на хмарній платформі 

Amazon Web Services (AWS) і включає огляд відповідних сервісів AWS та 

процесу розробки з використанням мови програмування Python.  

Ключові слова. Веб-додаток, Amazon Web Services, Аналіз настроїв 

інвесторів, Прогнозування, Python 

This paper encompasses research on the use of cloud technologies to 

collect data on investor sentiment and macroeconomic indicators to forecast 

financial market dynamics, aiding individual investors in making investment 

decisions based on collected metrics. The aim of this work is to develop a web 

application that provides comprehensive information on the financial market, 

considering investor sentiments and macro-financial indices. The application 

utilizes a model that analyzes these sentiments and indices to generate forecasts 

and investment recommendations. Factors influencing investment advice include 

historical market indicators, investor behavior trends, economic indicators, and 

the relationship between investor sentiments and market movements. The paper 

compares different approaches to developing such web applications. It also 

provides a brief overview of sentiment analysis methods and their application in 

financial forecasting. The research focuses on deploying the application on the 

Amazon Web Services (AWS) cloud platform and includes an overview of 

relevant AWS services and the development process using the Python 

programming language. 

Ke ywords: Web Application, Amazon Web Services, Investor Sentiment 

Analysis, Forecasting, Python 

 

Прогнозування динаміки фінансового ринку може здійснюватися як 

за допомогою класичних методів машинного навчання (ML), так і з 



використанням технік глибокого навчання (DL), таких як випадкові ліси, 

згорткові нейронні мережі (CNN) та мережі довготривалої короткочасної 

пам’яті (LSTM). Хоча моделі глибинного навчання демонструють високу 

ефективність у прогнозуванні, важливо визначити, чи перевершують вони 

інші методи ML у цій сфері. Для попередньої обробки даних зазвичай 

використовуються бібліотеки Python, такі як pandas. Використання 

ймовірнісних прогнозів, що є перевагою нейронних моделей, може 

оптимізувати процес верифікації. Порівняння точності нейронних моделей 

із середньою точністю традиційних моделей демонструє значну перевагу 

нейронних мереж [1]. Аворка та ін. [2] запропонували такі метрики, як 

середньоквадратична помилка та середня абсолютна помилка у відсотках 

для оцінки якості моделей ML. 

Хоссейн та ін. [3] у своєму дослідженні, що використовує ML та 

традиційні економетричні методи, виявили, що загальна точність 

прогнозування варіюється від 60% до 70% для їхніх вибраних методів ML 

та інших підходів. Вони зазначили, що ML та не-ML методи демонструють 

подібну точність у прогнозуванні загальної динаміки, зокрема не-ML 

методи, такі як МНК(метод найменших квадратів) або логістична регресія. 

Ефективність методів залежить від доступних наборів предикторів та 

складності функціональних залежностей між предикторами та 

результатами. Делегліз та ін. [4] вказали на низьку продуктивність моделей 

LSTM і зазначили, що CNN можуть бути проблематичними через "ефект 

чорної скриньки" та слабку інтерпретованість, що робить їх менш 

придатними для використання. 

Лінійна регресія (LR) є класичною технікою ML, яка 

використовується для моделювання зв'язку між залежною змінною та 

однією або більше пояснюючі(незалежними) змінними з чіткою 

інтерпретованістю. LR також вказує, які пояснюючі змінні мають більший 

вплив на значення залежної змінної. Це може бути корисним при роботі з 

великим обсягом вхідних даних і завданням щодо зменшення кількості 

параметрів шляхом виключення мультиколінеарних змінних. 

Ми також плануємо використовувати нейронну мережу LSTM у веб-

додатку для прогнозування майбутніх цін на різні фінансові інструменти. 

Нейронні мережі LSTM є типом рекурентних нейронних мереж (RNN), які 

містять спеціальні нейрони пам'яті, що дозволяють їм зберігати, 

фільтрувати та передавати довготривалі залежності з одного шару в інший. 

Ця властивість мереж LSTM робить їх особливо придатними для 

прогнозування часових рядів (наприклад, ставок доходності та 

стандартних відхилень або ризиків фінансових інструментів). 

На сьогоднішній день нейронні мережі LSTM активно 

досліджуються для прогнозування цін на акції, валютні пари та інші 

фінансові інструменти. Дослідження А. Стаффіні [5] описує використання 

підходів глибокого навчання для прогнозування цін на акції. У статті 

розглядається використання генеративних змагальних мереж (GAN) для 

прогнозування часових рядів акцій. GAN є підходом глибокого навчання, 



що складається з генеративної моделі та моделі-дискримінатора, при 

цьому LSTM може слугувати генератором GAN, створюючи прогнози, які 

оцінюються дискримінатором. Бхандарі та ін. [6] описують метод 

прогнозування індексу фондового ринку на основі вхідних даних, таких як 

історичні дані, макроекономічні показники (рівень безробіття, індекс 

споживчої довіри та індекс долара США) та технічні індикатори аналізу 

(сходження/розбіжність ковзних середніх, середній справжній діапазон, 

індекс відносної сили). 

На відміну від попередніх досліджень, стаття пропонує враховувати 

не лише доходність і ризик фінансових інструментів [7-12], а 

макроекономічні індикатори і аналіз настроїв інвесторів. 

Запланований додаток буде розроблений на основі таких технологій: 

1. Мова програмування: Python. 

2. Хостинг для модулів: AWS. 

3. Pandas для обробки та аналізу даних. 

Користувачі зможуть взаємодіяти з веб-версією додатка через 

Dashboard (рис. 1), який відображатиме важливі показники для інвесторів, 

що допоможуть у прийнятті рішень у нафтових компаніях, з урахуванням 

прогнозу індексу нафтового ринку. 

 
Рис 1. Високорівнева архітектура застосунку 

 

На сторінці дашборду (Web UI) будуть відображатися наступні 

показники у вигляді динамічних рядів: 

1. Індекс цін на нафту 



2. Макроекономічні показники: 

 ВВП 

 Рівень безробіття 

 Інфляція 

 Процентна ставка 

3. Індекс настроїв інвесторів щодо нафтового індексу 

4. Параметри впливу кількісних та якісних предикторів на індекс цін на 

нафту 

5. Прогноз щодо сприятливості інвестицій в акції нафтової промисловості на 

основі нафтового індексу з точки зору макроекономічних показників. Цей 

показник матиме наступні можливі значення: 

 Так - інвестиції на поточний момент вважаються сприятливими 

 Ні - інвестиції на поточний момент вважаються несприятливими 

 Нейтрально - інвестиції на поточний момент вважаються нейтральними 

(без змін) 

6. Показник сприятливості інвестицій в акції нафтової промисловості на 

основі настроїв інвесторів: 

 Так - інвестиції на поточний момент вважаються сприятливими 

 Ні - інвестиції на поточний момент вважаються несприятливими 

 Нейтрально - інвестиції на поточний момент вважаються нейтральними 

(без змін) 

Детальна архітектура веб-застосунку на основі хмарних сервісів 

AWS представлена на рис. 2. 

 
Рис 2. Архітектура застосунку на основі хмарних сервісів AWS. 
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