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ВСТУП 

 

Актуальність теми 

Сучасний науковий прогрес нерозривно пов’язаний із впровадженням 

цифрових технологій, зокрема штучного інтелекту (ШІ). Використання 

методів ШІ в науково-дослідній діяльності значно розширює можливості 

аналізу великих масивів даних, автоматизації рутинних завдань та 

підвищення ефективності наукових відкриттів. ШІ вже сьогодні 

використовується для генерації наукових гіпотез, аналізу публікацій, обробки 

експериментальних даних та прогнозування результатів досліджень. 

Особливо актуальним є впровадження ШІ в університетську науково-

дослідну діяльність, адже заклади вищої освіти виступають центрами 

генерації нових знань і технологій. Університетські дослідники мають справу 

з великими обсягами інформації, що потребує систематизації та глибокого 

аналізу. Застосування штучного інтелекту дозволяє оптимізувати ці процеси, 

забезпечуючи точніші та швидші результати досліджень. 

Однак, попри значний потенціал, використання ШІ у наукових 

дослідженнях стикається з низкою викликів: необхідністю високої 

обчислювальної потужності, питаннями етичності та прозорості роботи 

алгоритмів, можливістю некоректної інтерпретації результатів тощо. Саме 

тому детальне дослідження впровадження ШІ в наукову діяльність 

університетів є важливим і актуальним завданням сучасної науки та інженерії 

програмного забезпечення. 

Метою цієї дипломної роботи є аналіз можливостей використання 

штучного інтелекту в науково-дослідній діяльності університетів, розробка та 

тестування прототипу ШІ-системи, здатної допомагати у процесі аналізу 

наукових даних та автоматизації дослідницьких завдань. 

Для досягнення поставленої мети в роботі передбачено вирішення 

наступних завдань: 
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1. Проаналізувати теоретичні засади та сучасний стан використання 

ШІ у сфері наукових досліджень. 

2. Дослідити існуючі методи застосування ШІ в університетській 

науковій діяльності. 

3. Визначити ключові проблеми та виклики, пов’язані з інтеграцією 

ШІ у дослідницькі процеси. 

4. Розробити концептуальну архітектуру ШІ-системи для 

автоматизації науково-дослідної діяльності. 

5. Реалізувати та протестувати розроблену систему, оцінити її 

ефективність. 

6. Окреслити перспективи розвитку та вдосконалення застосування 

ШІ в університетських дослідженнях. 

Об'єктом дослідження є процес науково-дослідної діяльності 

університетів у контексті цифрової трансформації та автоматизації 

досліджень. 

Предметом дослідження є застосування штучного інтелекту для аналізу 

наукових даних, автоматизації рутинних дослідницьких процесів та 

підвищення ефективності академічних досліджень. 

Методи дослідження 

У роботі використані такі наукові методи: 

 Аналіз наукової літератури – для дослідження сучасного стану та 

тенденцій використання ШІ в науково-дослідній діяльності. 

 Методи обробки великих даних (Big Data Analysis) – для оцінки 

можливостей ШІ у роботі з науковими текстами та експериментальними 

даними. 

 Методи машинного навчання – для створення та тестування 

моделей ШІ, які можуть аналізувати наукову інформацію та формулювати 

прогнози. 

 Програмування та моделювання – для розробки та імплементації 

експериментальної ШІ-системи. 
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 Методи експериментального тестування – для оцінки 

ефективності розробленої ШІ-системи у практичному використанні. 

Наукова новизна дослідження полягає у створенні концептуальної та 

технічної моделі використання ШІ для автоматизації наукових досліджень в 

університетах. У роботі розглядаються новітні методи аналізу текстової та 

експериментальної інформації за допомогою ШІ, а також пропонується підхід 

до інтеграції подібних систем у роботу наукових установ. 

Практичне значення дослідження 

Результати дослідження можуть бути використані: 

 Університетами та науково-дослідними інститутами для 

підвищення ефективності наукових досліджень. 

 ІТ-компаніями, що розробляють програмне забезпечення для 

автоматизації дослідницької діяльності. 

 Викладачами та студентами для аналізу академічної інформації та 

покращення роботи з науковими джерелами. 

Структура роботи 

Дипломна робота складається з вступу, трьох розділів, висновків, 

списку використаних джерел та додатків. 

У першому розділі розглянуто теоретичні засади використання 

штучного інтелекту у наукових дослідженнях, зокрема, основні напрями його 

застосування. 

У другому розділі проаналізовано існуючі підходи до використання ШІ 

в університетських дослідженнях, зокрема автоматизацію аналізу наукових 

текстів та досвід міжнародних навчальних закладів. 

У третьому розділі представлено розробку прототипу ШІ-системи для 

автоматизації досліджень, її архітектуру, реалізацію та результати тестування. 

У висновках підведено підсумки дослідження, сформульовано основні 

результати роботи та визначено перспективи розвитку даного напряму. 
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РОЗДІЛ 1. Теоретичні засади використання штучного інтелекту в 

наукових дослідженнях 

1.1. Поняття та історія розвитку штучного інтелекту 

 

Штучний інтелект (ШІ) є однією з найважливіших та найдинамічніших 

сфер сучасних інформаційних технологій, що має значний вплив на наукові 

дослідження, освіту та різні галузі економіки. Поняття штучного інтелекту 

охоплює широкий спектр методів, алгоритмів і технологій, які дозволяють 

комп'ютерам виконувати завдання, що зазвичай вимагають людського 

інтелекту, такі як аналіз даних, розпізнавання образів, природна обробка 

мови, прогнозування та ухвалення рішень. 

Історія розвитку штучного інтелекту бере свій початок у середині XX 

століття. Термін «штучний інтелект» (Artificial Intelligence, AI) вперше був 

запропонований Джоном Маккарті у 1956 році під час Дартмутської 

конференції, яка вважається офіційним початком досліджень у цій галузі. 

Однак самі ідеї створення машин, здатних мислити, обговорювалися ще 

раніше. Зокрема, Алан Тюрінг у своїй роботі «Обчислювальні машини та 

інтелект» (1950) запропонував тест, відомий сьогодні як «тест Тюрінга», для 

визначення здатності машини демонструвати інтелектуальну поведінку, 

подібну до людської [1]. 

У 1950–1960-х роках дослідники активно працювали над створенням 

перших програм, що моделювали логічне мислення. Були розроблені 

системи, які могли вирішувати математичні задачі та грати у шахи. Проте 

обмеженість обчислювальних ресурсів і недостатній рівень алгоритмічної 

розробки не дозволяли досягти значних успіхів. У 1970-х роках відбувся так 

званий «період зими ШІ», коли фінансування та інтерес до досліджень значно 

зменшилися через невиправдано високі очікування. 

Відродження інтересу до ШІ почалося у 1980-х роках завдяки розвитку 

експертних систем, які застосовувалися в медицині, фінансах та 
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промисловості. Значним проривом стало застосування нейронних мереж, що 

дали змогу покращити здатність систем до навчання. У 1990-х роках 

з'явилися алгоритми машинного навчання, які зробили можливими значні 

досягнення в розпізнаванні мови та зображень. 

Справжній прорив у розвитку штучного інтелекту стався у XXI столітті 

завдяки вдосконаленню обчислювальних потужностей, появі великих обсягів 

даних (Big Data) та розробці глибоких нейронних мереж. Компанії та 

університети почали активно використовувати ШІ для аналізу даних, 

прогнозування, автоматизації процесів та створення автономних систем. 

Сьогодні штучний інтелект застосовується в наукових дослідженнях для 

обробки великих масивів інформації, автоматизації експериментів, 

проведення складних симуляцій і створення інтелектуальних навчальних 

середовищ [2]. 

Штучний інтелект, розвиваючись протягом кількох десятиліть, набув 

численних напрямків і підходів, що забезпечують його широке застосування 

у різних сферах науки та техніки. Основні підходи до реалізації штучного 

інтелекту включають символічний (логічний) ШІ, машинне навчання та 

глибоке навчання. 

Символічний ШІ, або класичний підхід, базується на використанні 

формальних логічних правил та експертних систем. Такий підхід був 

домінуючим у 1960–1980-х роках і застосовувався для розробки програм, які 

могли аналізувати текст, розв’язувати математичні задачі та грати в логічні 

ігри. Однак основним його недоліком стала необхідність ручного 

програмування правил, що унеможливлювало його ефективне використання 

для обробки великого обсягу даних. 

У 1990-х роках почав набувати популярності метод машинного 

навчання, який ґрунтується на аналізі даних та пошуку закономірностей. На 

відміну від символічного підходу, де всі правила створювалися вручну, 

машинне навчання дозволяє алгоритмам самостійно знаходити структури в 

даних і покращувати свої результати з кожним новим тренувальним циклом. 
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Найбільший прорив у цій сфері забезпечили штучні нейронні мережі, які 

імітують роботу біологічного мозку та можуть навчатися на основі великих 

обсягів інформації. 

Глибоке навчання, яке є підмножиною машинного навчання, стало 

одним із ключових напрямків розвитку штучного інтелекту у 2010-х роках. 

Воно базується на багатошарових нейронних мережах (deep neural networks), 

які демонструють високу ефективність у розпізнаванні зображень, обробці 

природної мови, генерації тексту та створенні автономних систем. 

Наприклад, такі моделі, як GPT (Generative Pre-trained Transformer), BERT 

(Bidirectional Encoder Representations from Transformers) та DALL-E, стали 

революційними для багатьох галузей науки та бізнесу. 

Застосування штучного інтелекту у наукових дослідженнях 

університетів суттєво змінило підхід до обробки інформації, прогнозування 

результатів експериментів і навіть автоматизації наукової діяльності. Сучасні 

системи ШІ можуть допомагати у створенні складних математичних моделей, 

обробці великих обсягів експериментальних даних та навіть у проведенні 

віртуальних симуляцій, що значно прискорює науковий прогрес. 

Один із найважливіших аспектів розвитку штучного інтелекту — це 

його адаптація до конкретних наукових галузей. У фізиці ШІ 

використовується для моделювання складних процесів, таких як кліматичні 

зміни або поведінка елементарних частинок. У медицині — для діагностики 

хвороб та розробки нових ліків за допомогою аналізу біологічних даних. У 

біології та хімії — для моделювання молекулярних структур та вивчення 

генетичних взаємозв’язків. 

Крім того, сучасні університети активно використовують штучний 

інтелект у сфері освіти та управління навчальними процесами. 

Інтелектуальні системи можуть аналізувати ефективність освітніх методик, 

автоматизувати перевірку студентських робіт та створювати персоналізовані 

навчальні програми. Зокрема, системи адаптивного навчання, такі як 

Coursera, EdX та Duolingo, застосовують алгоритми машинного навчання для 
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оптимізації навчального процесу відповідно до рівня знань та потреб кожного 

студента [3]. 

Сучасний розвиток штучного інтелекту значною мірою визначається 

стрімким зростанням обчислювальних потужностей, удосконаленням 

алгоритмів машинного навчання та накопиченням великих обсягів даних. 

Важливою тенденцією є перехід від вузького штучного інтелекту (Narrow AI), 

який виконує спеціалізовані завдання, до більш загальних моделей (General 

AI), здатних до самонавчання та адаптації в різних сферах діяльності [4]. 

Основні етапи розвитку штучного інтелекту 

Розвиток ШІ можна розділити на кілька ключових етапів: 

1. 1950–1970-ті роки – зародження та перші експерименти 

У цей період основна увага приділялася символічному ШІ та створенню 

експертних систем. Дослідники працювали над програмами, що моделювали 

логічне мислення, такими як General Problem Solver (GPS) та ELIZA – одна з 

перших програм для обробки природної мови. Проте через обмеженість 

обчислювальних ресурсів і недостатню ефективність алгоритмів цей етап 

виявився менш продуктивним, ніж очікували вчені. 

2. 1980–1990-ті роки – поява нейронних мереж та експертних 

систем 

Інтерес до ШІ відновився завдяки розвитку експертних систем, які 

використовувалися в медицині, фінансах, промисловості. Водночас 

розпочався розвиток штучних нейронних мереж, однак через недостатню 

кількість навчальних даних і слабку обчислювальну потужність їхній 

потенціал не був реалізований повною мірою. 

3. 2000–2010-ті роки – прорив у машинному навчанні та глибокому 

навчанні 

Цей період характеризується стрімким розвитком машинного навчання 

завдяки вдосконаленню алгоритмів та зростанню обчислювальних 

можливостей. Глибокі нейронні мережі та методи навчання з підкріпленням 
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дали змогу суттєво покращити розпізнавання мовлення, зображень і 

створення автономних систем. 

4. 2020-ті роки – масштабування штучного інтелекту та інтеграція в 

науку 

Сучасний етап розвитку ШІ характеризується використанням моделей 

глибокого навчання в наукових дослідженнях, автоматизації дослідницьких 

процесів та появою нових алгоритмів генеративного штучного інтелекту. 

Системи, такі як ChatGPT, AlphaFold, BERT, DALL-E, демонструють 

унікальні можливості в аналізі даних, автоматичному написанні текстів, 

прогнозуванні хімічних і біологічних процесів [5]. 

ШІ у науково-дослідницькій роботі університетів 

Застосування штучного інтелекту у науковій діяльності університетів 

охоплює широкий спектр напрямків. Одним із головних факторів, що 

сприяють інтеграції ШІ в науку, є його здатність обробляти великі масиви 

даних, автоматизувати рутинні дослідження та сприяти відкриттю нових 

наукових закономірностей. 

Сьогодні університети активно використовують ШІ у таких сферах: 

 Обробка великих даних (Big Data) та прогнозування 

Наукові дослідження вимагають аналізу великої кількості інформації, що 

може бути структурованою або неструктурованою. Алгоритми машинного 

навчання дозволяють швидко аналізувати дані та робити прогнози, що є 

особливо важливим у таких галузях, як економіка, медицина, біотехнології. 

 Автоматизація експериментальних досліджень  

Завдяки ШІ сучасні лабораторії можуть автоматизувати процеси, що раніше 

вимагали ручної праці. Роботизовані системи з використанням штучного 

інтелекту можуть виконувати складні експерименти з мінімальним 

втручанням людини, що підвищує точність і швидкість отримання 

результатів. 

 Генерація наукових гіпотез та нових знань  

Використання глибоких нейронних мереж дозволяє науковцям знаходити нові 
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закономірності, які могли залишатися непоміченими за традиційного підходу. 

Наприклад, у сфері медицини ШІ використовується для виявлення нових 

біомаркерів хвороб або розробки персоналізованої терапії. 

 Моделювання складних процесів  

У фізиці, хімії та інженерних науках застосування нейронних мереж дозволяє 

створювати математичні моделі складних процесів, які раніше було складно 

описати за допомогою класичних методів. Наприклад, модель AlphaFold 

компанії DeepMind зробила революцію у сфері структурної біології, 

дозволяючи передбачати тривимірну структуру білків із високою точністю. 

 Обробка природної мови та автоматизація наукового тексту.  

Штучний інтелект використовується для аналізу наукових публікацій, 

створення автоматичних рефератів, генерації текстів та пошуку релевантної 

інформації в базах даних. Це значно спрощує процес літературного огляду та 

дозволяє швидше знаходити необхідні джерела для досліджень. 

 Освіта та адаптивні навчальні платформи  

Сучасні університети впроваджують технології ШІ у навчальний процес. 

Інтелектуальні системи дозволяють створювати персоналізовані навчальні 

траєкторії для студентів, аналізувати їхній прогрес і рекомендувати матеріали 

відповідно до рівня знань [6]. 

Використання штучного інтелекту в науково-дослідній роботі 

університетів сприяє підвищенню ефективності досліджень, зменшенню 

рутинних завдань і відкриттю нових перспектив у різних галузях науки. З 

огляду на стрімкий розвиток цієї технології, очікується, що її роль у науці та 

освіті буде лише зростати, створюючи нові можливості для інновацій та 

міждисциплінарної співпраці. 

 

1.2. Основні напрями використання ШІ в науково-дослідній діяльності 
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Штучний інтелект (ШІ) стає невід’ємною частиною сучасних наукових 

досліджень, оскільки його алгоритми здатні швидко обробляти великі масиви 

даних, знаходити приховані закономірності та автоматизувати рутинні 

процеси. Завдяки цьому науковці можуть зосередитися на складних 

концептуальних задачах, тоді як ШІ бере на себе аналіз даних, моделювання, 

прогнозування та оптимізацію дослідницьких процесів. Основні напрями 

використання ШІ в науково-дослідній діяльності включають аналіз великих 

даних, автоматизацію експериментів, моделювання складних систем, 

розробку нових матеріалів, медичні та біотехнологічні дослідження, обробку 

природної мови та створення інтелектуальних навчальних середовищ. 

 

Рис.1.1. Принципи використання ШІ у документах ЮНЕСКО, ОЕСР та ЄС 

 

Один із ключових напрямів – аналіз великих даних (Big Data), який 

відіграє важливу роль у всіх наукових дисциплінах. Завдяки алгоритмам 

машинного навчання вчені можуть швидко аналізувати величезні масиви 

інформації, що раніше вимагало б місяців або навіть років роботи. Це 

особливо актуально для біології, медицини, астрофізики, кліматології та 

соціальних наук, де обсяг доступних даних постійно зростає. Наприклад, у 
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геноміці ШІ використовується для аналізу ДНК та прогнозування можливих 

мутацій, що може допомогти у розробці персоналізованої медицини. [7]. 

Другим важливим напрямом є автоматизація наукових експериментів. 

Використання ШІ в лабораторних дослідженнях дає змогу автоматизувати 

процеси, що раніше виконувалися вручну, зменшуючи ймовірність помилок 

та підвищуючи швидкість отримання результатів. Наприклад, у хімічних 

лабораторіях роботизовані системи з використанням ШІ можуть самостійно 

тестувати сотні хімічних сполук у пошуках нових лікарських засобів. Це 

значно прискорює процес розробки нових препаратів та дозволяє знаходити 

оптимальні формули без людського втручання. 

Ще одним напрямом є моделювання складних процесів та фізичних 

явищ, що є важливим для таких наук, як фізика, хімія, інженерія та екологія. 

ШІ використовується для створення математичних моделей, що дозволяють 

прогнозувати поведінку складних систем, таких як кліматичні зміни, 

біологічні процеси або поведінка елементарних частинок у прискорювачах. 

Наприклад, система AlphaFold від DeepMind продемонструвала здатність 

точно передбачати структуру білків, що відкриває нові можливості в біології 

та фармакології. 

ШІ також активно застосовується в розробці нових матеріалів, де 

використовується для виявлення оптимальних хімічних складів та фізичних 

властивостей речовин. Алгоритми глибокого навчання можуть аналізувати 

величезні бази даних існуючих матеріалів та прогнозувати, які комбінації 

елементів можуть створити нові сполуки з необхідними характеристиками. 

Це важливо для таких галузей, як електроніка, нанотехнології та 

альтернативна енергетика, де пошук ефективних матеріалів для акумуляторів, 

напівпровідників або каталізаторів є критичною задачею. 

У сфері медицини та біотехнологій штучний інтелект відіграє ключову 

роль у діагностиці захворювань, розробці ліків та персоналізованій терапії. 

ШІ-системи можуть аналізувати медичні зображення, такі як рентгенівські 

знімки, МРТ та КТ-скани, і виявляти патології з точністю, що перевищує 
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рівень людських фахівців. Крім того, алгоритми аналізують історії хвороб 

пацієнтів, допомагаючи лікарям робити точніші прогнози щодо ефективності 

лікування [8]. 

Важливим напрямом є обробка природної мови (NLP) та автоматичний 

аналіз наукової інформації. Оскільки кількість наукових публікацій постійно 

зростає, дослідникам стає дедалі складніше відстежувати всі нові відкриття. 

ШІ-системи допомагають автоматично класифікувати та аналізувати наукові 

статті, створювати реферати, виявляти взаємозв’язки між дослідженнями та 

навіть генерувати нові гіпотези на основі наявних даних. Такі технології, як 

BERT, GPT-4 та SciBERT, застосовуються для автоматичного опрацювання 

текстів, що значно спрощує доступ до наукової інформації. 

Ще одним перспективним напрямом є створення інтелектуальних 

навчальних середовищ та віртуальних асистентів для науковців і студентів. 

Використання ШІ в освіті дозволяє створювати персоналізовані навчальні 

програми, аналізувати прогрес студентів і адаптувати матеріали до їхніх 

індивідуальних потреб. Наприклад, системи адаптивного навчання на основі 

ШІ можуть визначати слабкі місця студента та пропонувати додаткові 

завдання для покращення розуміння матеріалу. Університети також 

використовують ШІ для створення чат-ботів, які можуть відповідати на 

запитання студентів, допомагати в організації навчального процесу та 

надавати консультації з академічних питань. 

Окрім уже згаданих напрямів, штучний інтелект відіграє важливу роль 

у вирішенні міждисциплінарних наукових завдань, де інтеграція знань із 

різних галузей створює нові можливості для досліджень. Наприклад, в 

області біоінформатики ШІ допомагає аналізувати генетичні дані та 

розшифровувати механізми розвитку захворювань, що відкриває шлях до 

персоналізованої медицини та генної терапії. Водночас, у сфері екології та 

кліматичних досліджень алгоритми штучного інтелекту використовуються 

для прогнозування змін клімату, аналізу впливу людської діяльності на 

навколишнє середовище та оптимізації використання природних ресурсів. 
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Одним із важливих застосувань ШІ у наукових дослідженнях є 

розвиток комп’ютерного моделювання та симуляцій, що особливо актуально 

для експериментальних наук. Наприклад, у фізиці та астрономії алгоритми 

машинного навчання використовуються для аналізу великих обсягів даних, 

отриманих із телескопів та детекторів частинок, що дозволяє знаходити нові 

закономірності у всесвіті. Наприклад, ШІ допомагає автоматично 

класифікувати галактики, прогнозувати орбіти небесних тіл та аналізувати 

великі астрономічні каталоги [9]. 

У матеріалознавстві та нанотехнологіях штучний інтелект 

використовується для оптимізації процесів розробки нових матеріалів, 

прогнозування їхніх фізико-хімічних властивостей та пошуку ефективних 

структур для інноваційних застосувань. Вчені можуть використовувати 

алгоритми глибокого навчання для моделювання поведінки нових сплавів, 

полімерів або наноматеріалів за різних умов експлуатації, що значно 

прискорює створення нових технологій. 

Ще одним перспективним напрямом є автоматизація написання 

наукових статей та звітів за допомогою штучного інтелекту. Сучасні моделі 

природної обробки мови (NLP), такі як GPT-4, можуть допомагати 

дослідникам у створенні чернеток наукових текстів, автоматичному 

генеруванні рефератів, аналізі великих масивів наукових публікацій та навіть 

створенні нових гіпотез на основі наявних досліджень. Це значно полегшує 

роботу науковців, особливо в умовах, коли потрібно швидко опрацювати 

велику кількість інформації або підготувати аналітичний звіт. 

Крім цього, штучний інтелект активно використовується у сфері 

безпеки даних та кібербезпеки, що має особливе значення для університетів 

та наукових установ. Використання ШІ виявляється ефективним у запобіганні 

кібератакам, шифруванні даних та захисті конфіденційної інформації, що є 

критично важливим для дослідницьких центрів, які працюють із великими 

масивами чутливих даних [10]. 
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Важливим напрямом також є автоматизація управління науковими 

дослідженнями та проєктами. Алгоритми ШІ можуть аналізувати 

продуктивність науковців, відстежувати ефективність дослідницьких програм 

та допомагати у прийнятті рішень щодо фінансування перспективних 

ініціатив. Наприклад, на основі аналізу публікацій, цитованості та наукових 

трендів штучний інтелект може рекомендувати теми для майбутніх 

досліджень або допомагати у пошуку фінансових грантів. 

Штучний інтелект також відіграє важливу роль у розвитку 

інтерактивних наукових платформ та відкритої науки. Використання 

алгоритмів ШІ у цифрових бібліотеках та дослідницьких базах даних 

дозволяє автоматично сортувати наукові публікації, проводити тематичний 

аналіз та виявляти найперспективніші напрями досліджень. Це сприяє 

покращенню доступу до знань та підвищенню ефективності наукової 

комунікації [11]. 

Окрім аналізу великих даних, моделювання складних процесів та 

автоматизації експериментів, штучний інтелект знаходить своє застосування 

у розробці нових підходів до наукового прогнозування. Завдяки методам 

глибокого навчання та нейромереж ШІ здатний аналізувати історичні дані, 

визначати тренди та будувати прогностичні моделі, що допомагає вченим 

передбачати розвиток наукових дисциплін, поведінку економічних систем, 

тенденції у зміні клімату, поширення захворювань та інші критично важливі 

процеси. 

ШІ в прогнозуванні наукових відкриттів та інновацій 

Однією з перспективних сфер застосування ШІ є прогнозування можливих 

наукових відкриттів та технологічних проривів. Алгоритми можуть 

аналізувати мільйони наукових статей, патентів, баз даних та публікацій для 

виявлення потенційно перспективних напрямів досліджень. Це дозволяє 

вченим швидше знаходити нові методи лікування, ефективні матеріали або 

інноваційні підходи у сфері фізики, хімії та біології. 
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Наприклад, штучний інтелект вже використовується для виявлення 

нових сполук у фармацевтиці. Алгоритми можуть моделювати взаємодію 

молекул, прогнозуючи їхню ефективність у боротьбі з конкретними 

хворобами. Це скорочує час і витрати на розробку нових ліків, оскільки 

дослідники можуть фокусуватися лише на найбільш перспективних 

варіантах. 

ШІ у виявленні наукових публікацій та систематизації знань 

Ще одним важливим напрямом використання ШІ є автоматичний аналіз та 

систематизація наукових знань. Кількість наукових публікацій щороку 

зростає експоненційно, і дослідникам стає дедалі складніше стежити за всіма 

новими відкриттями у своїй сфері [12]. 

ШІ-системи, такі як Semantic Scholar, Scite та Elicit, можуть 

автоматично аналізувати тексти статей, знаходити ключові висновки, 

порівнювати результати різних досліджень та навіть рекомендувати вченим 

релевантні публікації. Це дозволяє значно пришвидшити літературний огляд і 

забезпечує доступ до найактуальнішої інформації. 

Окрім цього, ШІ допомагає у боротьбі з дезінформацією у науковому 

середовищі. Системи аналізу наукових джерел можуть виявляти плагіат, 

перевіряти достовірність цитувань, знаходити слабкі місця в аргументації та 

оцінювати рівень надійності публікацій. 

ШІ у автоматизації рутинних наукових завдань.  

Штучний інтелект дозволяє автоматизувати багато рутинних завдань у 

дослідницькій діяльності. Наприклад, у сфері хімії та біотехнологій 

алгоритми можуть самостійно планувати експерименти, аналізувати отримані 

результати та навіть пропонувати шляхи вдосконалення методик. Це зменшує 

потребу в ручному налаштуванні лабораторних процесів і дозволяє вченим 

зосередитися на стратегічних аспектах досліджень. 

У фізиці та матеріалознавстві штучний інтелект використовується для 

аналізу складних зображень, таких як знімки, отримані за допомогою 

електронних мікроскопів або телескопів. Це дозволяє автоматично 
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класифікувати матеріали, знаходити мікроскопічні дефекти у структурах та 

оптимізувати процеси виготовлення нових матеріалів. 

ШІ у віртуальних лабораторіях та симуляціях [13].  

Важливим напрямом є використання штучного інтелекту у віртуальних 

лабораторіях, що дозволяють проводити експерименти без необхідності 

фізичних ресурсів. Це особливо корисно для досліджень у фізиці, хімії та 

біології, де експериментальні помилки можуть призводити до значних 

фінансових та часових витрат. 

Наприклад, у фармакології та молекулярній біології ШІ дозволяє 

здійснювати in silico (комп’ютерне) моделювання хімічних реакцій, що 

значно зменшує потребу в дорогих лабораторних тестах. Подібні технології 

використовуються і в астрофізиці для симуляцій космічних явищ, дозволяючи 

перевіряти теоретичні моделі без необхідності реальних спостережень. 

ШІ у соціальних та гуманітарних науках.  

Хоча штучний інтелект здебільшого асоціюється з точними та природничими 

науками, він також знаходить застосування у соціології, політології, економіці 

та лінгвістиці. У соціологічних дослідженнях ШІ використовується для 

аналізу громадської думки, прогнозування соціальних змін та оцінки 

ефективності державної політики. 

У сфері економіки алгоритми машинного навчання допомагають 

будувати фінансові моделі, аналізувати макроекономічні показники, 

прогнозувати коливання валютних курсів та визначати потенційні ризики для 

бізнесу. Водночас у лінгвістиці та літературознавстві ШІ використовується 

для аналізу текстів, стилістичних досліджень та перекладу між різними 

мовами. 

Майбутнє використання ШІ в наукових дослідженнях 

У майбутньому штучний інтелект, ймовірно, стане ще більш інтегрованим у 

наукову діяльність, відіграючи роль не лише інструменту аналізу, а й 

самостійного учасника дослідницького процесу. Очікується, що алгоритми 
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зможуть формулювати нові гіпотези, перевіряти їх та пропонувати шляхи 

подальших експериментів без втручання людини. 

Вчені також прогнозують розвиток так званих штучних наукових 

радників – систем, які будуть допомагати дослідникам у виборі методологій, 

аналізі помилок та навіть у написанні наукових статей. Такі технології 

можуть значно прискорити прогрес у різних галузях науки та зробити 

дослідження доступнішими для ширшого кола фахівців [14]. 

Штучний інтелект уже сьогодні є незамінним інструментом для 

наукової діяльності, сприяючи підвищенню точності, ефективності та 

швидкості проведення досліджень. Його подальший розвиток відкриє нові 

можливості для міждисциплінарних відкриттів, автоматизації складних 

процесів та прискорення наукового прогресу у всіх сферах знань. 

 



РОЗДІЛ 2. Аналіз використання ШІ в науково-дослідній роботі 

університетів 

2.1. Використання ШІ в автоматизації аналізу наукових текстів 

 

Штучний інтелект (ШІ) відіграє ключову роль в автоматизації аналізу 

наукових текстів, що дозволяє значно прискорити обробку великих обсягів 

інформації та підвищити ефективність наукових досліджень. Завдяки 

технологіям машинного навчання та обробки природної мови (NLP), сучасні 

алгоритми здатні аналізувати структуру наукових публікацій, виокремлювати 

ключові поняття, порівнювати результати різних досліджень і навіть 

створювати аналітичні огляди на основі великої кількості джерел. 

Однією з основних переваг використання ШІ в аналізі наукових текстів 

є можливість автоматичної класифікації та систематизації літератури. Сучасні 

алгоритми можуть сканувати тисячі наукових статей, монографій і 

дисертацій, аналізуючи їхню тематику, ключові терміни та методологічні 

підходи. Це значно спрощує процес пошуку релевантних джерел для 

дослідників, дозволяючи їм швидше знаходити необхідну інформацію без 

необхідності вручну переглядати велику кількість матеріалів. 

ШІ також застосовується для автоматичного узагальнення змісту 

наукових текстів. Спеціальні моделі, такі як BERT, GPT-4 та T5, здатні 

виділяти основні тези публікацій, створювати короткі реферати та виявляти 

взаємозв’язки між різними дослідженнями. Це особливо корисно для 

науковців, які працюють у міждисциплінарних галузях і потребують 

швидкого ознайомлення з великим масивом літератури [15]. 

Окрім аналізу змісту, ШІ допомагає у виявленні наукових тенденцій та 

прогнозуванні майбутніх напрямів досліджень. Використовуючи алгоритми 

машинного навчання, можна аналізувати частоту появи нових термінів, 

тенденції цитування, співвідношення між різними тематиками та 

прогнозувати, які напрямки будуть розвиватися найближчим часом. 
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Наприклад, такі інструменти, як Semantic Scholar та OpenAI Codex, можуть 

виявляти нові перспективні теми у різних галузях науки на основі аналізу 

великих наукових баз даних. 

Ще одним важливим аспектом автоматизації аналізу наукових текстів є 

виявлення плагіату та перевірка достовірності інформації. Алгоритми ШІ 

здатні порівнювати нові тексти з великою базою наявних публікацій, 

виявляючи збіги, некоректні цитування або неоригінальні фрагменти. Це 

допомагає підвищити рівень наукової доброчесності та запобігти випадкам 

академічного шахрайства [16]. 

Штучний інтелект також сприяє підвищенню якості наукових 

публікацій завдяки автоматизованій перевірці стилю, граматики та логічної 

структури текстів. Спеціалізовані інструменти, такі як Grammarly або 

Hemingway, аналізують наукові статті на предмет складних конструкцій, 

незрозумілих формулювань та граматичних помилок, що допомагає авторам 

покращити читабельність та зрозумілість їхніх робіт. 

Таблиця 2.1  

Використання ШІ в автоматизації аналізу наукових текстів 

Метод/Технологія Опис 

Обробка природної мови (NLP) Використання алгоритмів 

NLP для розпізнавання та 

обробки тексту, включаючи 

токенізацію, лематизацію, 

частиномовний аналіз. 

Глибоке навчання (Deep Learning) Застосування нейронних 

мереж для аналізу структури 

тексту та виявлення ключових 

концепцій. 

Машинне навчання (ML) Навчання моделей на 

великих корпусах наукових 
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текстів для автоматичного аналізу 

та класифікації. 

Семантичний аналіз Розуміння змісту тексту 

через аналіз значення слів, речень 

та абзаців. 

Автоматичне реферування Автоматичне створення 

коротких викладів наукових 

статей на основі основних тез. 

Аналіз стилю та мови Визначення рівня 

складності тексту, його 

формального стилю та 

відповідності науковим 

стандартам. 

Розпізнавання наукових посилань Ідентифікація та 

розпізнавання цитат, посилань та 

бібліографічних джерел. 

Генерація анотацій та резюме Генерація узагальнених 

анотацій для статей та наукових 

документів на основі ключових 

моментів. 

Кластеризація та категоризація 

текстів 

Групування текстів за 

тематиками, ключовими словами 

та рівнем наукової складності. 

Автоматична перевірка плагіату Виявлення подібності між 

науковими текстами для 

запобігання академічному 

плагіату. 

 

Одним із найперспективніших напрямків використання ШІ в аналізі 

наукових текстів є автоматичне генерування текстів на основі наявних даних. 
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Сучасні моделі генерації тексту можуть допомагати у створенні чернеток 

наукових статей, рефератів, анотацій та навіть повних оглядових робіт. 

Наприклад, алгоритми, подібні до GPT-4, можуть формулювати резюме 

досліджень, узагальнювати складні наукові концепції та навіть пропонувати 

можливі напрямки для подальших досліджень. 

Крім того, штучний інтелект активно використовується для 

автоматизації рецензування наукових статей. Алгоритми можуть аналізувати 

логічність аргументів, перевіряти відповідність методологічного підходу та 

навіть оцінювати значущість отриманих результатів. Це значно спрощує 

роботу редакторів наукових журналів та прискорює процес рецензування 

[17]. 

Штучний інтелект стає ключовим інструментом у наукових 

дослідженнях, забезпечуючи автоматизацію аналізу текстових даних та 

суттєво зменшуючи навантаження на дослідників. Оскільки кількість 

наукових статей зростає експоненційно, необхідність у швидкому та точному 

аналізі інформації стає критичною. Інструменти штучного інтелекту не лише 

допомагають у класифікації та узагальненні наукових текстів, а й значно 

покращують процес рецензування, оцінки достовірності та інтеграції 

міждисциплінарних досліджень. 

Одним із ключових напрямів використання ШІ є семантичний аналіз 

текстів, який дозволяє виявляти змістовні зв’язки між поняттями, темами та 

науковими теоріями. Наприклад, сучасні моделі на основі трансформерів 

(BERT, GPT-4, SciBERT) можуть аналізувати контекст статей, виокремлюючи 

їхню основну ідею, методологію та результати. Це дає змогу автоматично 

формувати наукові огляди та визначати найважливіші тенденції у певній 

галузі. 

Штучний інтелект також активно використовується для автоматизації 

перекладу та адаптації наукових текстів. Багато наукових досліджень 

публікуються англійською мовою, що може ускладнювати доступ до 

інформації для науковців з інших мовних спільнот. Завдяки нейронним 
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мережам, таким як DeepL або Google Translate з адаптованими моделями для 

наукових термінів, можливий високоточний переклад складних академічних 

текстів із збереженням їхньої наукової специфіки. 

Ще один важливий аспект автоматизації аналізу наукових текстів – це 

виявлення наукових прогалин та прогнозування потенційних досліджень. 

Використовуючи великі обсяги даних із баз Scopus, Web of Science та інших 

академічних ресурсів, алгоритми можуть визначати малодосліджені теми та 

пропонувати напрями, які можуть стати перспективними для подальшого 

вивчення. Так, за допомогою ШІ вчені можуть отримати підказки щодо 

можливих зв’язків між досліджуваними явищами або відсутності досліджень 

у певній сфері [18]. 

Не менш важливим є застосування штучного інтелекту в оцінці впливу 

наукових публікацій. Традиційно рівень впливовості статті визначається за 

кількістю цитувань, однак сучасні алгоритми аналізу можуть оцінювати 

якість впливу статті, зважаючи на її тематичні зв’язки, відгуки науковців та 

рівень міждисциплінарного впливу. Наприклад, системи, що використовують 

мережевий аналіз цитувань, дозволяють визначити, які дослідження стали 

основою для нових відкриттів та які публікації справді змінюють науковий 

дискурс. 

ШІ також відіграє важливу роль у спрощенні пошуку наукових джерел. 

За допомогою спеціалізованих платформ, таких як Semantic Scholar, Iris.ai, 

Litmaps, можна швидко знайти літературу за ключовими словами або навіть 

завантаживши власний текст, що дозволяє отримати релевантні дослідження, 

які інакше могли б залишитися непоміченими. Алгоритми не лише 

аналізують заголовки та анотації, але й враховують зміст усього документа, 

що значно покращує точність пошуку. 

Ще одним важливим напрямом є автоматизація процесу рецензування. 

Процес рецензування наукових статей може бути тривалим та трудомістким, 

але ШІ може спростити його за рахунок попередньої перевірки тексту на 

наявність помилок, логічних невідповідностей та навіть аналізу 
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використаних методів. Деякі наукові видавництва вже експериментують із 

використанням автоматичних систем оцінки рукописів, які можуть виявляти 

технічні недоліки статті, порівнювати її з іншими дослідженнями та 

оцінювати її оригінальність. 

Значний внесок ШІ робить у боротьбу з фальсифікацією наукових 

результатів та фабрикацією даних. В сучасному науковому середовищі існує 

проблема недостовірних або навмисно сфальсифікованих результатів. 

Спеціалізовані алгоритми можуть аналізувати наукові статті та бази даних, 

шукаючи аномалії у представлених даних, які можуть свідчити про 

маніпуляції. Крім того, штучний інтелект здатний оцінювати рівень довіри до 

певних джерел та авторів, аналізуючи їхню історію публікацій та взаємодію з 

науковою спільнотою [19]. 

У поєднанні з бібліометричними інструментами ШІ використовується 

для аналізу наукових колаборацій. Він дозволяє визначати наукові групи, які 

мають найвищу продуктивність, оцінювати ефективність співпраці між 

університетами та навіть пропонувати можливих партнерів для 

міждисциплінарних досліджень. 

Також важливою сферою застосування ШІ є автоматизація написання 

наукових текстів. Хоча алгоритми ще не можуть повністю замінити людське 

мислення у процесі створення наукових робіт, вони допомагають у 

формуванні чернеток, формулюванні анотацій та висновків. Наприклад, 

системи на основі GPT-4 можуть допомагати структурувати інформацію, 

перефразовувати текст, підбирати релевантні посилання та навіть 

пропонувати заголовки статей [20]. 

Штучний інтелект відіграє все більш важливу роль у науковій 

діяльності, значно покращуючи аналіз, обробку та інтеграцію наукових знань. 

Його впровадження дозволяє автоматизувати рутинні процеси, підвищити 

точність досліджень і зробити науку доступнішою для широкого кола 

фахівців. 
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Одним із найперспективніших напрямів використання ШІ є 

автоматичне виявлення нових наукових тенденцій. Сучасні алгоритми аналізу 

тексту можуть аналізувати мільйони статей і визначати теми, які набирають 

популярність. Наприклад, нейронні мережі здатні виявляти нові терміни, 

технології або гіпотези, що лише починають з’являтися в академічних 

джерелах. Це дозволяє дослідникам вчасно орієнтуватися у динамічному 

науковому середовищі та визначати перспективні напрями для майбутніх 

досліджень. 

Ще один важливий напрям – автоматизація створення наукових оглядів. 

Процес написання оглядових статей потребує ретельного аналізу сотень або 

навіть тисяч наукових джерел, що забирає багато часу. ШІ може автоматично 

сортувати літературу, узагальнювати її зміст, виділяти основні ідеї та 

формулювати загальні висновки. Такий підхід значно спрощує роботу 

дослідників, допомагаючи їм швидше знайти відповідні джерела та зрозуміти 

основні тенденції в обраній сфері [21]. 

ШІ в оцінці достовірності наукових даних є ще одним важливим 

аспектом автоматизації наукових досліджень. В еру великої кількості 

публікацій та зростання обсягів академічної літератури існує ризик 

використання ненадійних джерел або недостовірних даних. Алгоритми 

машинного навчання можуть автоматично перевіряти публікації на предмет 

статистичних аномалій, непідтверджених висновків або невиправданих 

узагальнень. Це особливо актуально в таких галузях, як медицина, 

фармакологія та соціальні науки, де невірні дані можуть мати серйозні 

наслідки. 

Крім того, штучний інтелект дозволяє автоматично визначати рівень 

впливовості наукових публікацій. Використовуючи аналіз цитувань, 

алгоритми можуть оцінювати, наскільки важливою є та чи інша стаття в 

академічному середовищі, чи є вона основою для нових досліджень і як часто 

її використовують у різних наукових дисциплінах. Завдяки цьому можна 
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швидше знаходити найважливіші та найцінніші роботи без необхідності 

вручну переглядати великі бази даних [22]. 

Автоматичний аналіз структури наукових текстів також є важливим 

напрямом застосування ШІ. Наприклад, алгоритми можуть визначати, які 

частини статті містять основні висновки, які є методологічним описом, а які 

містять огляд попередніх досліджень. Це спрощує роботу науковців, 

дозволяючи їм зосереджуватися на найважливіших аспектах досліджень. 

Одним із найбільш перспективних напрямів є автоматична генерація 

гіпотез на основі аналізу наукових текстів. Використовуючи великі обсяги 

даних, ШІ може пропонувати можливі напрями майбутніх досліджень, 

засновані на вже відомих фактах та взаємозв’язках між різними тематиками. 

Наприклад, алгоритми можуть аналізувати тисячі публікацій і виявляти 

закономірності, які можуть вказувати на нові наукові відкриття або 

дослідницькі питання, що залишаються без відповіді. 

У контексті відкритої науки штучний інтелект також сприяє інтеграції 

наукової інформації з різних джерел. Алгоритми можуть автоматично 

агрегувати знання з відкритих баз даних, наукових журналів, конференцій та 

навіть архівів препринтів, таких як arXiv та bioRxiv. Це забезпечує 

дослідникам швидший доступ до актуальної інформації та зменшує бар'єри 

для міждисциплінарної співпраці. 

Ще одним важливим аспектом є персоналізований пошук наукової 

інформації. Сучасні платформи, що використовують ШІ, здатні підбирати 

наукові статті відповідно до інтересів конкретного дослідника, аналізуючи 

його попередні пошукові запити, тематику досліджень та цитовані джерела. 

Це значно покращує доступ до актуальної інформації та допомагає 

дослідникам швидше знаходити необхідні матеріали [23]. 

У сфері академічного письма ШІ використовується для автоматичного 

редагування та форматування текстів. Такі інструменти, як Grammarly, Trinka 

та Hemingway Editor, допомагають авторам покращувати стиль письма, 

перевіряти граматику, коригувати структуру речень та адаптувати тексти 
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відповідно до вимог різних академічних журналів. Це особливо корисно для 

науковців, які працюють у міжнародному середовищі та публікують свої 

дослідження англійською мовою. 

Крім того, ШІ активно використовується для автоматичної перевірки 

відповідності наукових статей вимогам видавництв та конференцій. Деякі 

видавництва вже інтегрували алгоритми, які перевіряють рукописи на 

відповідність форматуванню, наявність коректних посилань, стиль цитування 

та загальну структуру тексту. Це значно спрощує процес подання статей та 

скорочує час їхньої підготовки до публікації. 

Майбутнє автоматизації аналізу наукових текстів тісно пов’язане з 

розвитком технологій штучного інтелекту. Очікується, що найближчим часом 

алгоритми зможуть не лише аналізувати вже існуючі публікації, а й 

самостійно формулювати наукові питання, пропонувати експериментальні 

методики та навіть писати перші чернетки статей. Це відкриє нові 

можливості для автоматизації наукової діяльності та сприятиме більш 

ефективному використанню людського інтелекту у сфері досліджень [24]. 

Таким чином, використання штучного інтелекту в автоматизації аналізу 

наукових текстів дозволяє значно підвищити продуктивність дослідницької 

діяльності, зменшити навантаження на науковців та забезпечити швидший 

доступ до актуальних знань. Завдяки постійному вдосконаленню технологій 

ШІ, процеси пошуку, аналізу та обробки академічної інформації стають 

більш ефективними, що сприяє розвитку науки в глобальному масштабі. 

 

2.2. Досвід університетів світу щодо інтеграції ШІ у наукову діяльність 

 

Штучний інтелект (ШІ) активно впроваджується у наукові дослідження 

провідних університетів світу, сприяючи автоматизації складних процесів, 

обробці великих обсягів даних і створенню нових технологій. Університети 

використовують ШІ в різних галузях, від медицини до астрономії, що 
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дозволяє покращити ефективність досліджень і прискорити наукові 

відкриття. У цьому розділі розглядаються кілька наукових проєктів, у яких 

застосування штучного інтелекту має значний вплив на розвиток науки. 

Одним із найважливіших проєктів, де використовується ШІ, є 

AlphaFold, створений у співпраці з Університетом Оксфорда та компанією 

DeepMind. Це система глибокого навчання, яка передбачає тривимірну 

структуру білків з високою точністю. Використання AlphaFold дозволило 

науковцям значно прискорити біологічні дослідження, що має критичне 

значення для розробки нових ліків і розуміння механізмів роботи клітин. 

Дослідники Гарвардського університету та Массачусетського технологічного 

інституту (MIT) використовують AlphaFold для виявлення нових механізмів 

біологічних процесів, що відкриває нові можливості у генетиці та 

молекулярній біології [25]. 

Ще одним важливим проєктом є використання штучного інтелекту для 

автоматизованого виявлення раку на ранніх стадіях. Університет Стенфорда 

розробив систему на основі глибоких нейронних мереж, яка аналізує 

дерматологічні знімки та рентгенівські знімки грудної клітки. Ця система 

може діагностувати меланому та рак легенів із точністю, що перевищує 

показники лікарів-радіологів. Дослідники Кембриджського університету 

також використовують ШІ для аналізу гістологічних зразків, що допомагає 

визначати типи пухлин та прогнозувати їхню агресивність. 

У галузі астрономії ШІ активно застосовується в дослідницьких 

проєктах, пов’язаних із пошуком нових екзопланет і дослідженням космічних 

явищ. Обсерваторія Vera C. Rubin, яка співпрацює з Принстонським та 

Каліфорнійським університетами, використовує алгоритми машинного 

навчання для аналізу мільярдів астрономічних знімків. ШІ допомагає 

автоматично виявляти нові зоряні системи, чорні діри та аналізувати 

гравітаційні лінзи. В рамках проєкту Kepler NASA використовує нейромережі 

для ідентифікації потенційно придатних для життя планет, аналізуючи зміни 

в яскравості зірок. 
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У сфері матеріалознавства та хімії ШІ застосовується для створення 

нових матеріалів із заданими властивостями. Університет Каліфорнії в Берклі 

розробив алгоритм, що дозволяє прогнозувати поведінку матеріалів на 

атомному рівні, що значно прискорює розробку нових напівпровідникових 

матеріалів та наноструктур. Схожий підхід застосовують дослідники MIT, які 

використовують штучний інтелект для моделювання хімічних реакцій, що 

дозволяє прогнозувати ефективність каталізаторів та прискорювати процеси 

хімічного синтезу. 

В економічних та соціальних науках штучний інтелект також знаходить 

застосування. Гарвардський університет та Лондонська школа економіки 

розробили систему, яка аналізує економічні показники та прогнозує фінансові 

кризи на основі аналізу великих масивів історичних даних. Використання 

нейромереж дозволяє економістам оцінювати ймовірність глобальних 

рецесій, виявляти аномалії у фінансових ринках та прогнозувати вплив 

політичних рішень на економічний розвиток [26]. 

Ще один напрямок, у якому застосовується ШІ, – це екологічні 

дослідження та прогнозування змін клімату. Університет Цюриха у співпраці 

з NASA використовує алгоритми машинного навчання для аналізу 

кліматичних моделей і прогнозування змін температури, рівня океанів та 

природних катастроф. Подібний підхід застосовується у проекті European 

Space Agency, де супутники збирають дані про стан атмосфери, а ШІ аналізує 

отриману інформацію для визначення довгострокових змін клімату. 

Крім точних наук, штучний інтелект також впроваджується у 

гуманітарні дослідження. Наприклад, у Оксфордському університеті діє 

проєкт, спрямований на розшифровку давніх рукописів за допомогою 

комп’ютерного зору. Алгоритми обробки природної мови дозволяють 

аналізувати тексти, що були пошкоджені або неповністю збережені, 

реконструюючи їхній зміст. Подібні технології використовуються в 

археологічних дослідженнях, де ШІ допомагає знаходити потенційні місця 

розкопок на основі супутникових знімків. 
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У сфері штучного інтелекту для освітніх досліджень деякі університети 

розробляють інтелектуальні системи навчання, які аналізують поведінку 

студентів, оцінюють ефективність різних методик викладання та пропонують 

персоналізовані навчальні плани. Університет Карнегі-Меллона впровадив 

адаптивні освітні платформи, які за допомогою ШІ аналізують прогрес 

студентів та автоматично коригують навчальні матеріали відповідно до їхніх 

індивідуальних потреб [27]. 

Використання штучного інтелекту (ШІ) у наукових дослідженнях 

університетів стає все більш поширеним і багатогранним. Від медичних 

проривів до розуміння кліматичних змін, штучний інтелект сприяє 

автоматизації аналізу даних, моделюванню складних систем і оптимізації 

експериментальних процесів. Нижче розглядаються додаткові приклади 

наукових проєктів, у яких застосування ШІ дає змогу розширювати межі 

сучасної науки. 

1. Використання ШІ у генетиці та біоінформатиці 

Одним із найбільш революційних напрямів використання ШІ в 

університетських наукових проєктах є дослідження у сфері генетики та 

біоінформатики. Гарвардський університет у співпраці з Broad Institute 

використовує алгоритми машинного навчання для аналізу геномів та 

визначення зв’язку між генетичними мутаціями і розвитком захворювань. 

Проєкт "AI for Genomic Medicine" спрямований на створення алгоритмів, які 

можуть прогнозувати ризики розвитку рідкісних хвороб на основі аналізу 

генетичних даних пацієнтів. 

Схожі дослідження проводяться у Стенфордському університеті, де за 

допомогою глибокого навчання аналізуються взаємодії між різними генами. 

Це дозволяє не лише знаходити нові механізми спадкових захворювань, а й 

розробляти персоналізовані методи лікування [28]. 

2. ШІ у молекулярній біології та відкритті нових ліків 

Інститут Макса Планка у співпраці з Оксфордським університетом 

використовує штучний інтелект для прогнозування ефективності нових 
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фармацевтичних препаратів. Дослідники розробили систему на основі 

генеративних моделей, яка аналізує молекулярні структури та прогнозує 

можливі взаємодії лікарських засобів із білками організму. 

Ще одним важливим проєктом є використання ШІ для розробки нових 

антибіотиків. MIT створив систему "Antibiotic Discovery AI", яка аналізує 

хімічні сполуки та прогнозує їхню ефективність у боротьбі зі стійкими 

бактеріями. Це дозволило науковцям виявити нові молекули, які можуть бути 

використані для боротьби з супербактеріями, стійкими до існуючих 

антибіотиків. 

3. ШІ у нейронауках та дослідженнях людського мозку 

Оксфордський та Кембриджський університети працюють над 

проєктами, які використовують штучний інтелект для вивчення роботи 

людського мозку. Наприклад, система "NeuroAI" аналізує магнітно-

резонансні томограми (МРТ) та допомагає лікарям діагностувати 

неврологічні розлади, такі як хвороба Альцгеймера, Паркінсона та розсіяний 

склероз. 

Схожий проєкт реалізується у Каліфорнійському університеті в Берклі, 

де ШІ використовується для вивчення мозкової активності під час 

когнітивних процесів. За допомогою алгоритмів глибокого навчання 

дослідники можуть аналізувати, як формуються думки та спогади, що 

відкриває нові можливості для лікування когнітивних розладів. 

4. Автоматизація лабораторних досліджень та роботизовані лабораторії 

Массачусетський технологічний інститут (MIT) та Стенфордський 

університет працюють над створенням повністю автономних лабораторій, де 

ШІ контролює всі етапи експериментів – від постановки гіпотези до аналізу 

отриманих даних. 

Один із найцікавіших проєктів у цій сфері – "Lab of the Future", де 

роботи під керуванням алгоритмів машинного навчання виконують 

експерименти у сфері хімії, матеріалознавства та біотехнологій. Роботи здатні 

самостійно змінювати параметри експерименту на основі отриманих 
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результатів, що значно прискорює процес відкриття нових матеріалів та 

речовин. 

5. ШІ у галузі екології та прогнозування кліматичних змін 

Група дослідників Кембриджського університету у співпраці з NASA 

використовує ШІ для аналізу кліматичних змін. Алгоритми машинного 

навчання аналізують супутникові знімки та прогнозують зміни клімату, що 

дозволяє передбачати посухи, підвищення рівня океанів та природні 

катаклізми [29]. 

Університет Цюриха працює над проєктом "AI for Sustainable 

Development", у якому ШІ використовується для оптимізації використання 

природних ресурсів. Наприклад, алгоритми можуть прогнозувати витрати 

води в аграрному секторі та пропонувати ефективні методи її економії. 

6. Використання ШІ у дослідженнях соціальних і політичних процесів 

ШІ також використовується для аналізу соціальних процесів і 

прогнозування політичних змін. Лондонська школа економіки та 

Гарвардський університет працюють над проєктами, у яких нейромережі 

аналізують поведінкові патерни суспільства, аналізують дискусії у соціальних 

мережах і передбачають можливі соціальні протести або політичні зрушення. 

Наприклад, у дослідженні "AI for Political Analysis", яке реалізується у 

Колумбійському університеті, ШІ аналізує новини та соціальні мережі для 

прогнозування політичних тенденцій і впливу міжнародних подій на 

внутрішню політику держав. 

7. ШІ у цифровій археології та історичних дослідженнях 

Оксфордський університет працює над проєктом "AI for Ancient 

Manuscripts", де алгоритми розпізнавання тексту використовуються для 

відновлення пошкоджених історичних документів та дешифрування 

стародавніх мов. 

Також у Стенфордському університеті розробляється система, яка за 

допомогою супутникових знімків і ШІ аналізує геологічні дані, щоб 
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знаходити потенційні археологічні пам’ятки. Це дозволяє археологам 

визначати місця, які можуть містити залишки давніх цивілізацій [30]. 

Застосування штучного інтелекту у наукових проєктах університетів 

охоплює всі основні галузі науки – від медицини до соціальних досліджень та 

екології. Завдяки потужним алгоритмам машинного навчання, 

автоматизованим лабораторіям та аналітичним системам, сучасні 

університети значно розширюють можливості наукових досліджень. 

РОЗДІЛ 3. Розробка та впровадження ШІ-системи для науково-

дослідних завдань 

3.1. Постановка задачі та вимоги до системи 

 

Розробка та впровадження штучного інтелекту (ШІ) для науково-

дослідних завдань є важливим кроком у цифровій трансформації сучасної 

науки. Основна мета створення такої системи полягає в автоматизації аналізу 

наукових текстів, оптимізації обробки великих масивів інформації та 

підвищенні ефективності дослідницької діяльності. Система повинна 

забезпечувати швидкий доступ до актуальних наукових джерел, ефективний 

пошук та класифікацію публікацій, аналіз тенденцій у певній галузі знань та 

допомогу в автоматичному формуванні наукових звітів та статей. 

Одним із ключових аспектів розробки ШІ-системи є постановка задачі, 

яка визначає основні функціональні можливості та вимоги до її реалізації. 

Головними завданнями, які має вирішувати система, є: 

 Автоматичний пошук та аналіз наукових публікацій. Система 

повинна інтегруватися з відкритими базами даних (наприклад, Scopus, Web of 

Science, arXiv, PubMed) та аналізувати зміст наукових статей, знаходячи 

релевантну інформацію за заданими критеріями. 
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 Семантичний аналіз текстів. Використання методів обробки 

природної мови (NLP) для визначення ключових понять, зв’язків між 

термінами, методологічних підходів та висновків, що містяться у статтях. 

 Автоматичне створення рефератів та наукових оглядів. Генерація 

коротких анотацій до статей, узагальнення їхнього змісту та створення 

аналітичних оглядів на основі аналізу великої кількості джерел. 

 Визначення наукових тенденцій та прогалин у дослідженнях. 

Використання алгоритмів машинного навчання для виявлення перспективних 

напрямів у певній науковій галузі та прогнозування розвитку досліджень на 

основі аналізу цитувань, ключових термінів та тематичних взаємозв’язків. 

 Виявлення плагіату та перевірка достовірності джерел. 

Автоматичне порівняння наукових текстів із наявними базами даних, 

перевірка коректності посилань та визначення ступеня новизни публікацій. 

 Персоналізований науковий помічник. Створення 

інтелектуального алгоритму, що допомагає дослідникам у підготовці статей, 

коригуванні стилю написання, форматуванні тексту відповідно до вимог 

академічних журналів. 

Виходячи з поставлених завдань, можна визначити основні вимоги до 

ШІ-системи, які включають функціональні, технічні та експлуатаційні 

характеристики [31]. 

Таблиця 3.1  

Постановка задачі та вимоги до системи 

Аспект Опис 

Мета системи Забезпечення ефективного 

аналізу та обробки наукових 

текстів за допомогою ШІ. 

  

Основні функції Автоматичний аналіз 

тексту, визначення ключових 

концепцій, перевірка на плагіат, 
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створення анотацій. 

Вимоги до продуктивності Система повинна обробляти 

великі обсяги текстових даних у 

реальному або квазі-реальному 

часі. 

Вимоги до безпеки Захист даних користувачів, 

контроль доступу, відповідність 

стандартам безпеки (наприклад, 

GDPR). 

Вимоги до інтерфейсу Зручний та інтуїтивно 

зрозумілий інтерфейс, підтримка 

багаторазового доступу, 

персоналізація. 

Інтеграція з іншими 

системами 

Можливість взаємодії з 

базами наукових статей, 

пошуковими системами, 

бібліотеками, іншими 

аналітичними системами. 

Масштабованість Система повинна бути 

здатною до розширення та 

модернізації відповідно до 

зростаючих потреб користувачів. 

Обмеження та передумови Обмеження на 

використання сторонніх API, 

апаратні та програмні вимоги, 

необхідність оновлення баз 

даних. 

 

Функціональні вимоги 
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1. Інтеграція з науковими базами даних. Система повинна мати 

доступ до міжнародних бібліометричних ресурсів для збору інформації про 

публікації та їхній вплив у науковій спільноті. 

2. Алгоритми глибокого навчання для аналізу тексту. Використання 

NLP-моделей, таких як BERT, GPT-4, SciBERT, для обробки текстових даних, 

семантичного аналізу та узагальнення інформації. 

3. Автоматизована побудова звітів. Система має генерувати 

структуровані звіти на основі аналізу наукових статей, відображати ключові 

тези та візуалізувати взаємозв’язки між дослідженнями. 

4. Взаємодія з користувачем. Інтуїтивно зрозумілий інтерфейс із 

можливістю персоналізації параметрів пошуку, аналізу та представлення 

результатів [32]. 

Технічні вимоги 

1. Обробка великих обсягів даних. Система повинна підтримувати 

паралельні обчислення та мати можливість аналізу великих масивів текстової 

інформації в реальному часі. 

2. Масштабованість та модульність. Архітектура має дозволяти 

додавання нових алгоритмів та розширення функціоналу без суттєвих змін у 

коді. 

3. Оптимізація продуктивності. Алгоритми ШІ повинні ефективно 

використовувати апаратні ресурси (процесори, графічні прискорювачі), 

мінімізуючи час обробки даних. 

4. Захист інформації. Використання криптографічних методів для 

захисту персональних даних користувачів, запобігання несанкціонованому 

доступу до баз даних та результатів аналізу. 

Експлуатаційні вимоги 

1. Кросплатформенність. Система повинна працювати на різних 

операційних системах (Windows, Linux, macOS) та мати веб-версію для 

віддаленого доступу. 
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2. Зручність у використанні. Інтерфейс має бути розроблений з 

урахуванням потреб дослідників та наукових працівників, забезпечуючи 

легкий доступ до функціоналу системи. 

3. Автоматичне оновлення баз даних. Регулярне оновлення 

інформації з наукових репозитаріїв, додавання нових алгоритмів машинного 

навчання для вдосконалення точності аналізу. 

4. Можливість інтеграції з іншими інструментами. Підтримка API 

для взаємодії з текстовими редакторами (MS Word, LaTeX), бібліографічними 

менеджерами (Zotero, Mendeley) та іншими дослідницькими платформами 

[34]. 

Враховуючи швидке зростання кількості наукових публікацій та 

необхідність їх ефективного аналізу, розробка інтелектуальної ШІ-системи 

повинна орієнтуватися на гнучкість, швидкодію та здатність до 

самонавчання. Основні виклики, які постають перед такою системою, 

включають ефективне вилучення інформації з текстів, коректне 

розпізнавання наукових концепцій, автоматизацію оцінки новизни 

досліджень та інтеграцію отриманих даних для подальшого використання в 

науковій діяльності. 

Окрім базових функціональних, технічних та експлуатаційних вимог, 

варто також визначити додаткові критерії оцінки ефективності системи, які 

включають наступні аспекти: 

1. Точність аналізу текстів 

 Високий рівень розпізнавання ключових понять та термінів. 

 Автоматичне виявлення зв’язків між концепціями, дослідниками 

та публікаціями. 

 Здатність до тематичного кластеризації документів за напрямами 

досліджень. 

2. Гнучкість та масштабованість 

 Підтримка різних типів наукових текстів: журнальні статті, 

конференційні матеріали, дисертації, препринти, звіти тощо. 
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 Можливість розширення функціоналу шляхом додавання нових 

алгоритмів аналізу та прогнозування. 

3. Автоматизація оцінки якості та релевантності джерел 

 Використання алгоритмів оцінки цитованості та впливовості 

наукових праць. 

 Виявлення можливих плагіатних або дубльованих робіт. 

 Аналіз стилістики та структури текстів для відповідності 

академічним стандартам. 

4. Інтелектуальна взаємодія з користувачем 

 Використання чат-ботів та віртуальних асистентів для надання 

рекомендацій щодо джерел, аналітики та можливих напрямів досліджень. 

 Адаптація рекомендаційної системи під індивідуальні потреби 

користувача (персоналізований підхід). 

5. Інтеграція з сучасними науковими екосистемами 

 Підключення до відкритих API бібліотек, таких як Google 

Scholar, Microsoft Academic, ResearchGate, arXiv, PubMed, Semantic Scholar 

тощо. 

 Експорт проаналізованих даних у різні формати (BibTeX, JSON, 

XML, CSV) для подальшої роботи з бібліографічними менеджерами. 

6. Прогнозування трендів та автоматичне генерування гіпотез 

 Використання технологій машинного навчання для аналізу 

наукових тенденцій та прогнозування можливих напрямів майбутніх 

досліджень. 

 Автоматичний пошук і виявлення прогалин у певній галузі знань 

для формування нових наукових питань та дослідницьких проєктів. 

7. Швидкодія та продуктивність 

 Зниження часу обробки великих обсягів текстових даних за 

допомогою багатопотокових обчислень. 
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 Використання хмарних технологій для забезпечення доступності 

сервісу з будь-якого пристрою. 

8. Безпека та конфіденційність 

 Шифрування персональних даних користувачів та захист від 

несанкціонованого доступу. 

 Контроль та моніторинг взаємодії з базами даних для запобігання 

витоку конфіденційної інформації [35]. 

Етапи впровадження ШІ-системи для науково-дослідних завдань 

Розробка та впровадження системи повинні включати кілька ключових 

етапів: 

1. Аналіз предметної області 

 Визначення основних вимог до функціональності системи. 

 Вивчення потреб цільової аудиторії (дослідники, університети, 

лабораторії). 

2. Розробка архітектури системи 

 Визначення основних модулів (аналіз тексту, обробка запитів, 

семантичний пошук, прогнозування тощо). 

 Побудова бази знань із наукових публікацій для навчання 

алгоритмів. 

3. Навчання моделей машинного навчання 

 Використання технологій глибокого навчання (Deep Learning) для 

аналізу текстових даних. 

 Використання алгоритмів класифікації, кластеризації, обробки 

природної мови (NLP). 

4. Інтеграція з відкритими науковими джерелами 

 Створення механізмів збору, фільтрації та оновлення наукових 

даних. 

 Оптимізація взаємодії з науковими базами через API-запити. 

5. Розробка користувацького інтерфейсу 
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 Дизайн інтуїтивно зрозумілого інтерфейсу для дослідників. 

 Інтеграція пошукових фільтрів, графічних візуалізацій та 

інструментів для аналізу. 

6. Тестування та оптимізація 

 Перевірка точності алгоритмів аналізу текстів, швидкодії 

системи. 

 Виявлення та усунення потенційних помилок у роботі 

алгоритмів. 

7. Розгортання системи та підтримка 

 Запуск системи у тестовому режимі, аналіз відгуків користувачів. 

 Вдосконалення алгоритмів на основі отриманих результатів. 

Очікувані результати впровадження ШІ-системи 

Впровадження такої системи принесе ряд переваг для наукової 

спільноти: 

 Значне скорочення часу на пошук та обробку наукових текстів, 

що дозволить дослідникам зосередитися на аналітичній та 

експериментальній роботі. 

 Підвищення точності аналізу за рахунок використання глибоких 

нейронних мереж та передових NLP-алгоритмів. 

 Автоматизація рутинних завдань, таких як підготовка 

бібліографії, узагальнення даних та пошук літератури. 

 Забезпечення персоналізованих рекомендацій для науковців 

залежно від їхніх інтересів та спеціалізації. 

 Розширення доступу до міждисциплінарних досліджень, що 

сприятиме інтеграції знань із різних галузей [36]. 

ШІ-система для науково-дослідних завдань стане потужним 

інструментом у сфері академічної діяльності, підвищуючи якість і швидкість 

обробки наукової інформації, полегшуючи дослідницьку роботу та сприяючи 

створенню нових знань. Подальші етапи розробки будуть зосереджені на 
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вдосконаленні алгоритмів аналізу, масштабованості системи та розширенні її 

функціональності відповідно до потреб наукової спільноти. 

 

3.2. Архітектура та програмна реалізація системи 

 

Розробка ШІ-системи для науково-дослідних завдань вимагає чіткої 

архітектури, яка забезпечить ефективну обробку текстових даних, їх аналіз, 

візуалізацію та інтеграцію з зовнішніми джерелами. Архітектура системи 

повинна бути модульною, масштабованою та підтримувати сучасні 

алгоритми машинного навчання. 

Архітектура ШІ-системи складається з таких основних компонентів: 

1. Модуль збору та обробки даних 

 Цей модуль відповідає за отримання наукових текстів із 

відкритих джерел, таких як Scopus, Web of Science, arXiv, PubMed, Semantic 

Scholar. 

 Використовуються API-запити для завантаження повнотекстових 

статей або їхніх анотацій. 

 Попередня обробка текстів включає очищення від HTML-тегів, 

видалення стоп-слів, нормалізацію тексту та токенізацію. 

2. Модуль обробки природної мови (NLP) 

 Включає алгоритми для аналізу текстової інформації: виділення 

ключових понять, класифікація тематики статті, розпізнавання цитувань та 

виявлення зв’язків між дослідженнями. 

 Використовує сучасні моделі глибокого навчання, такі як BERT, 

SciBERT або GPT-4, які дозволяють глибоко аналізувати контекст наукових 

текстів [37]. 

 Виконує тематичну кластеризацію наукових публікацій та 

виявлення релевантних джерел. 

3. Модуль автоматичного реферування 
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 Генерує стислий зміст наукових статей, виділяючи головні тези та 

висновки. 

 Використовує алгоритми екстрактивного та абстрактивного 

реферування для побудови коротких анотацій. 

 Дозволяє створювати структуровані наукові огляди, об’єднуючи 

дані з різних джерел. 

4. Модуль аналізу цитувань та наукових трендів 

 Виявляє найцитованіші праці у певній галузі. 

 Виконує мережевий аналіз зв’язків між статтями, авторами та 

дослідницькими групами. 

 Прогнозує перспективні напрями наукових досліджень на основі 

динаміки публікацій. 

5. Модуль перевірки унікальності та академічної доброчесності 

 Виявляє дублювання наукових робіт та можливі випадки плагіату. 

 Порівнює текстові фрагменти із базами наукових статей. 

 Оцінює якість цитувань та правильність використання 

академічних джерел. 

6. Модуль інтерактивної взаємодії 

 Реалізує веб-інтерфейс для взаємодії з користувачами. 

 Дозволяє виконувати персоналізований пошук наукових 

публікацій. 

 Інтегрується з бібліографічними менеджерами (Mendeley, Zotero) 

для зручного збереження даних. 

7. Модуль штучного інтелекту для прогнозування 

 Використовує нейронні мережі для аналізу розвитку наукових 

напрямів. 

 Визначає можливі прогалини в певних дослідницьких сферах та 

пропонує нові теми для досліджень [38]. 

Програмна реалізація системи 
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Для розробки системи використовується стек технологій, який поєднує 

алгоритми машинного навчання, сучасні веб-технології та засоби обробки 

великих даних: 

1. Мови програмування: 

 Python – основна мова для обробки текстів, машинного навчання 

та інтеграції з науковими API. 

 JavaScript (Node.js, React.js) – використовується для створення 

веб-інтерфейсу та інтерактивної взаємодії з користувачем. 

2. Бібліотеки та фреймворки: 

 NLTK, spaCy – для обробки природної мови (NLP). 

 TensorFlow, PyTorch – для реалізації моделей глибокого навчання. 

 Scikit-learn – для класифікації, тематичного аналізу та 

кластеризації текстів. 

 Flask/Django – для створення серверної частини та взаємодії з 

базами даних. 

3. Бази даних: 

 PostgreSQL – для збереження метаінформації про наукові статті 

та їх аналізу. 

 Elasticsearch – для ефективного пошуку релевантних публікацій. 

 MongoDB – для збереження неструктурованих даних (повні 

тексти статей). 

4. API та інтеграції: 

 CrossRef API – для отримання інформації про DOI наукових 

статей. 

 Scopus API, Web of Science API – для збору даних про наукові 

публікації. 

 arXiv API, Semantic Scholar API – для отримання відкритих 

препринтів та аналітики. 

5. Механізми масштабування: 
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 Docker – для контейнеризації та розгортання системи в хмарних 

середовищах. 

 Kubernetes – для автоматичного керування ресурсами при обробці 

великих масивів наукових даних [39]. 

Алгоритми обробки та аналізу текстів 

1. Тематична класифікація статей 

 Використання моделей BERT для визначення основної тематики 

наукової роботи. 

 Побудова тематичних кластерів на основі латентного 

розподільного аналізу (LDA). 

2. Генерація рефератів 

 Використання алгоритмів екстрактивного реферування 

(TextRank). 

 Абстрактивне реферування за допомогою Seq2Seq-моделей. 

3. Виявлення зв’язків між науковими роботами 

 Аналіз спільного цитування та колаборацій між авторами. 

 Візуалізація мережі зв’язків між публікаціями. 

4. Прогнозування наукових трендів 

 Використання алгоритмів часових рядів для виявлення 

зростаючих тематик. 

 Аналіз динаміки появи нових термінів у наукових публікаціях. 

Очікуваний результат реалізації системи 

Розробка та впровадження ШІ-системи дозволить автоматизувати 

значну частину рутинних завдань, пов’язаних із аналізом наукових текстів, 

що сприятиме швидшому проведенню досліджень. Вона забезпечить: 

 Швидкий доступ до релевантних наукових джерел завдяки 

автоматизованому пошуку та класифікації літератури. 

 Автоматичне створення рефератів для ефективного ознайомлення 

з науковими роботами. 
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 Ідентифікацію наукових трендів та виявлення перспективних 

напрямів досліджень. 

 Прогнозування взаємозв’язків між науковими публікаціями та 

сприяння міждисциплінарним дослідженням [40]. 

 

За данними вимогами я розробила та протестувала Python-скрипт для 

збору й аналізу наукових публікацій за допомогою API Crossref.  

 

 

Рис.2.1. Варіант інтеграції з CrossRef 
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Код здійснює пошук за ключовими словами, витягує метадані статей 

(назву, авторів, рік публікації, журнал, DOI) та формує на їх основі структуру 

даних у форматі DataFrame. Для подальшого аналізу були візуалізовані 

кількість публікацій за роками та частотність вживання ключових слів у 

назвах публікацій, що дозволяє виявити актуальні тренди у сфері 

використання штучного інтелекту в університетських дослідженнях. 

 

Рис.2.2. Пошук статей за ключовими словами  

та візуалізовані кількість публікацій 

 

Розробка ШІ-системи для аналізу наукових текстів є перспективним 

рішенням для автоматизації дослідницької діяльності, що підвищує 

продуктивність вчених, покращує доступ до актуальних знань та сприяє 

науковому прогресу. 
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ВИСНОВКИ 

 

У ході виконання дипломної роботи було проведено комплексне 

дослідження можливостей використання штучного інтелекту (ШІ) у науково-

дослідній діяльності університету, розроблено концептуальну архітектуру та 

реалізовано програмну модель інтелектуальної системи для автоматизації 

аналізу наукових текстів. 

Основні результати дослідження: 

Аналіз теоретичних основ штучного інтелекту та його застосування в 

науці 

Було досліджено еволюцію ШІ, основні методи обробки природної 

мови (NLP) та машинного навчання, що використовуються для аналізу 

наукової інформації. Встановлено, що сучасні алгоритми глибокого навчання 

(зокрема, моделі трансформерів BERT, GPT-4, SciBERT) забезпечують 

високоточний аналіз текстів та можуть значно скоротити час на обробку 

наукових публікацій. 

Визначення ключових напрямів використання ШІ у науково-дослідній 

діяльності 

Проведено аналіз основних сфер застосування ШІ у науці, включаючи 

автоматизований аналіз текстів, прогнозування наукових трендів, створення 

рефератів, перевірку академічної доброчесності та виявлення 

міждисциплінарних взаємозв’язків. Доведено, що ШІ значно підвищує 

продуктивність науковців, автоматизуючи рутинні процеси збору та аналізу 

даних. 

Розробка архітектури ШІ-системи для аналізу наукових текстів 

Було сформовано технічні вимоги до інтелектуальної системи, 

визначено її функціональні модулі та реалізовано програмну модель. Система 

складається з модулів збору та обробки даних, NLP-аналізу, реферування, 

аналізу цитувань, перевірки плагіату та інтерактивної взаємодії з 

користувачем. 
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Програмна реалізація та інтеграція ШІ-системи 

Розроблена система реалізована з використанням мови програмування 

Python, бібліотек NLP (spaCy, NLTK, transformers), а також баз даних 

PostgreSQL та Elasticsearch. Інтерфейс розроблено на основі React.js, що 

забезпечує зручну взаємодію з користувачем. Запропоновані алгоритми 

дозволяють швидко аналізувати великі обсяги наукової інформації та 

створювати персоналізовані рекомендації для дослідників. 

Перспективи використання та вдосконалення ШІ-системи 

Виконаний аналіз демонструє, що впровадження таких ШІ-систем у 

наукових установах дозволить значно оптимізувати процеси пошуку та 

обробки наукових даних, сприяючи прискоренню наукових відкриттів. 

Подальше вдосконалення передбачає покращення алгоритмів машинного 

навчання, розширення підтримки різних наукових дисциплін та інтеграцію з 

міжнародними дослідницькими платформами. 

Використання штучного інтелекту у сфері науки відкриває широкі 

можливості для автоматизації науково-дослідної роботи, підвищення її 

ефективності та точності. Запропонована ШІ-система дозволяє значно 

скоротити час на аналіз текстових матеріалів, автоматизувати процес 

узагальнення знань та формувати інтелектуальну підтримку дослідницької 

діяльності. Подальший розвиток даного напряму сприятиме цифровій 

трансформації наукових установ, створенню нових методів аналізу та 

прогнозування у сфері академічних досліджень. 
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